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ABSTRACT

Ningtiyas, Putri Ayu. 2024. "Comparison of k-means and fuzzy c-means methods for
classifying breast cancer diagnoses”. Thesis. Informatics Engineering Study Program,
Faculty of Science and Technology, Nahdatul Ulama Sunan Giri University. Main
Supervisor Rahmat Irsyada, M.Pd and Assistant Supervisor Aprillia Dwi Ardianti, S.
Si., M.Pd. Breast cancer is one of the causes of death in women. Breast cancer is said to
be a very malignant disease. However, breast cancer is not a contagious disease. Thus,
breast cancer requires special treatment, so that in this case early breast cancer
prevention can be carried out. If breast cancer is not prevented early or even gets more
optimal treatment, breast cancer cases and death rates will continue to increase. In the
medical environment, breast cancer examination or detection uses mammography,
mammography is a screening method that is able to identify cancer based on the
variable physical symptoms of the disease that appears. Therefore, to identify cancer
diagnoses, it is necessary to add additional tools that can help identify symptoms of
breast cancer, whether the results of the patient's mammography are classified as
malignant or benign cancer. However, this research focuses on the clustering method
that will be used to group breast cancer diagnoses based on the patient's physical
symptom variables. This research aims to find out which algorithm is more optimal to
use for grouping breast cancer data. The algorithms used in this research are the k-
means and fuzzy c-means algorithms. In this research, determining the best cluster for
each algorithm uses the Dunn Index and Davies Bouldin Index using R software. From
comparative research on the k-means and fuzzy c-means methods, it is found that the k-
means algorithm is a more optimal algorithm used in grouping data. breast cancer
compared to the fuzzy c-means algorithm, with a Davies Bouldin Index k-means value
of 1.177676, while fuzzy c-means is 1.323947, the closer the value is to zero, the more

optimal the results of the Davies Bouldin Index value.

Keywords : Clustering, Davies Bouldin Index, Dunn Index, K-Means, Fuzzy C-Means.
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ABSTRAK

Ningtiyas, Putri Ayu. 2024. Perbandingan metode k-means dan fuzzy c-means
untuk mengelompokkan diagnosa kanker payudara. Skripsi. Program Studi Teknik
Informatika Fakultas Sains dan Teknologi Universitas Nahdatul Ulama Sunan Giri.
Pembimbing Utama Rahmat Irsyada, M.Pd dan Pembimbing Pendamping Aprillia Dwi
Ardianti, S. Si., M.Pd. Kanker payudara merupakan salah satu penyebab kematian pada
Wanita. kanker payudara disebut sebagai penyakit yang sangat ganas. Namun, kanker
payudara bukanlah penyakit yang menular. Dengan demikian, kanker payudara
memerlukan penanganan secara khusus, sehingga dalam hal tersebut dapat dilakukan
pencegahan kanker payudara secara dini. Jika tidak dilakukan pencegahan kanker
payudara secara dini atau bahkan tidak mendapatkan penanganan yang lebih optimal,
maka kasus penyakit kanker payudara dan tingkat kematian akan terus meningkat. Pada
lingkungan medis pemeriksaaan atau deteksi kanker payudara menggunakan
mamografi, mamografi adalah metode skrinning yang mampu mengidentifikasi kanker
berdasarkan variabel gejala-gejala fisik dari penyakit yang muncul. Oleh karena itu,
untuk mengidentifikasi diagnosa kanker perlu ditambahkan perangkat tambahan yang
mampu membantu mengidentifikasi gejala kanker payudara, apakah hasil dari
mamografi tersebut pasien tergolong kanker ganas atau kanker jinak. Namun, pada
penelitian ini difokuskan kepada metode clustering yang akan digunakan untuk
mengelompokkan diagnosa kanker payudara tersebut beradasarkan variabel gejala fisik
pasien. Penelitian ini mempunyai tujuan untuk mengetahui algoritma mana yang kebih
optimal digunakan untuk pengelompokkan data kanker payudara, algoritma yang
digunakan dalam penelitian ini adalah algoritma k-means dan fuzzy c-means. Pada
penelitian ini penentuan cluster terbaik dari masing-masing algoritma menggunakan
Dunn Index dan Davies Bouldin Index dengan memanfaatkan software R. Dari
penelitian perbandingan metode k-means dan fuzzy c-means diperoleh bahwasannya
algoritma k-means merupakan algoritma yang lebih optimal digunakan dalam
pengelompokkan data kanker payudara disbanding algoritma fuzzy c-means, dengan
nilai Davies Bouldin Index k-means sebesar 1.177676, sementara fuzzy c-means sebesar
1.323947, semakin mendekati nilai nol maka semakin optimal hasil dari nilai Davies
Bouldin Indexnya.

Kata kunci : Clustering, Davies Bouldin Index, Dunn Index, K-Means, Fuzzy C-Means.
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