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ABSTRACT

Arifin, M. Saipul. 2023. Implementation of Data Mining for Predicting Cayenne
Pepper Prices using the K-Nearest Neighbor (K-NN) Method. Thesis, Department
of Informatics Engineering, Faculty of Science and Technology, Nahdlatul Ulama
Sunan Giri University. Main Supervisor Guruh Putro Dirgantoro, M.Kom and
Assistant Advisor Sahri, M.Pd.l.

Keywords: cayenne pepper, data mining, k-nearest neighbor, prediction.

Cayenne pepper is a type of horticultural plant that is widely cultivated by the
community because it is a source of income that has a high selling value. The high
fluctuation in the price of cayenne pepper has an impact on the availability of
cayenne pepper, making it difficult for those who need cayenne pepper, and also
makes farmers lose money due to unstable prices. Circumstances that make
cayenne pepper farmers lose money is a serious problem, considering that
cayenne pepper is a plant or spice that is almost mandatory in every dish.
Therefore, research is needed to overcome this problem, research that implements
data mining using the K-Nearest Neighbor algorithm method to predict the price
of cayenne pepper using previously available data. In this study, the data scaling
process was carried out so that the results obtained were more precise with a
smaller ‘error rate. Based on the simulation test conducted, the Road Means
Square Error (RMSE) result was 0.258303. The results of the process of
calculating the average price obtained based on the euclidean distance with a
value of k = 3 obtained the price range of cayenne pepper, that is, the price is
said to be expensive or increases with a range of Rp. 31,073.00 up to Rp.
59,000.00 and mare. While the price is said to be cheap or down to around Rp.
16,719.00 up to Rp. 10,844.00 and so on. The variable that has the most influence
on yields is the weather or rainfall factor, but for the price factor at one time or in
conditions where a large production factor does not guarantee that prices will be
cheaper or stable. In this case there is interference in political and economic
affairs which is not accessible to the author as a researcher.
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ABSTRAK

Arifin, M. Saipul. 2023. Implementasi Data Mining untuk Prediksi Harga Cabai
Rawit menggunakan Metode K-Nearest Neighbor (K-NN). Skripsi, Jurusan
Teknik Informatika Fakultas Sains dan Teknologi Universitas Nahdlatul Ulama
Sunan Giri. Pembimbing Utama Guruh Putro Dirgantoro, M.Kom dan
Pembimbing Pendamping Sahri, M.Pd.I.

Kata kunc: cabai rawit, data mining, k-nearest neighbor, prediksi.

Cabai rawit merupakan jenis tanaman holtikultura yang banyak dibudidayakan
oleh masyarakat karena menjadi salah satu sumber penghasilan yang memiliki
nilai jual cukup tinggi. Tingginya fluktuasi harga cabai rawit berdampak pada
ketersediaan cabai rawit sehingga menyulitkan mereka yang membutuhkan cabai
rawit, dan juga membuat petani.merugi karena harga yang tidak stabil. Keadaan
yang membuat petani cabai rawit merugi-merupakan masalah serius, mengingat
cabai rawit merupakan tanaman atau bumbu yang hampir wajib ada di setiap
hidangan. Oleh karena itu, diperlukan suatu penelitian untuk mengatasi masalah
tersebut, maka penelitian yang mengimplementasikan -data mining dengan
menggunakan metode algoritma K-Nearest Neighbor untuk memprediksi harga
cabai rawit menggunakan data yang telah tersedia sebelumnya. Pada penelitian ini
dilakukan proses penskalaan data agar hasil yang diperoleh lebih presisi dengan
tingkat error yang lebih kecil. Berdasarkan uji simulasi yang dilakukan diperoleh
hasil Road Means Square Error (RMSE) sebesar 0,258303. Hasil proses
perhitungan harga rata-rata yang diperoleh berdasarkan jarak euclidean distance
dengan nilai k = 3 diperoleh range harga cabai rawit yaitu, harga dikatakan mahal
atau naik dengan kisaran Rp. 31.073,00 sampai dengan Rp. 59.000,00 dan
selebihnya. Sedangkan harga dikatakan murah atau turun berada dikisaran Rp.
16.719,00 sampai dengan Rp. 10.844,00 dan seterusnya. Variabel yang paling
berpengaruh terhadap panenan adalah faktor cuaca atau curah hujan, namun untuk
faktor harga pada suatu waktu atau pada kondisi dimana faktor produksi yang
besar tidak menjamin harga akan lebih murah atau stabil. Dalam hal ini terdapat
campur tangan dalam urusan politik dan ekonomi yang tidak dapat diakses oleh
penulis sebagai peneliti.
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