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ABSTRAK

Wulandari, devy. 2023. Pemodelan MARS Dan Regresi Logistik Biner Untuk
Klasifikasi Pembiayaan Konsumer Di BSI Kantor Cabang Bojonegoro. Skripsi,
Statistika, Fakultas Sains dan Teknologi, Universitas Nahdlatul Ulama Sunan
Giri. Alif Yuanita Kartini, M.Si. Nita Cahyani, M. Stat.

Pembiayaan konsumer adalah fasilitas yang diberikan Bank kepada masyarakat
untuk memenuhi kebutuhan. Banyak resiko yang dihadapi oleh pihak Bank dalam
memberikan pembiayaan, resiko yang paling sering dihadapi disebabkan karena
nasabah yang macet dalam pembiayaan. Oleh karena itu penelitian ini memiliki
tujuan untuk mengetahui apakah calon nasabah layak atau tidak layak untuk
diberikan pembiayaan konsumer serta untuk mengetahui hasil klasifikasi dalam
pembiayaan konsumer. Pada penelitian ini menggunakan metode regresi logistik
biner dan MARS dengan beberapa variabel penelitian yaitu pembiayaan konsumer
(Y), BI checking (X1), background pekerjaan (X2), jenis pembiayaan (X3),
tanggungan (X4), masa bekerja (Xs), pendapatan (Xs), plafond (X7), margin (Xs),
dan DSR (Xg). Adapun hasil penelitian ini dengan metode regresi logistik biner
diperoleh variabel yang berpengaruh terhadap pembiayaan konsumer adalah Bl
checking (X:) serta mendapatkan hasil ketepatan: klasifikasi sebesar 88%.
Sedangkan dengan menggunakan. metode -MARS diperoleh variabel yang
berpengaruh terhadap pembiayaan konsumer adalah DSR (Xs), pendapatan (Xs),
background pekerjaan (Xz), margin. (Xg), plafond (X7) dan Bl checking (X1)
dengan hasil ketepatan klasifikasi sebesar 92%. Dalam penelitian ini metode yang
terbaik adalah metode yang mempunyai nilai ketepatan klasifikasi yang besar,
maka dalam penelitian ini metode MARS adalah metode terbaik yang digunakan
dalam klasifikasi pembiayaan konsumer yang ada di Bank Syariah Indonesia
Kantor Cabang Bojonegoro karena memiliki hasil ketepatan klasifikasi yang lebih
besar dibandingkan dengan metode regresi logistik biner.

Kata Kunci : Ketepatan Klasifikasi, Multivariate Adaptive Regression Spline

(MARS), Pembiayaan Konsumer, Regresi Logistik Biner.



ABSTRACT

Wulandari, devy. 2023. MARS modelling and binary logistics regression for
consumer financing at the BSI branch's bojonegoro. Thesis, Statistics, Sains and
Technology departement, University Nahdlatul Ulama Sunan Giri. Alif Yuanita
Kartini, M.Si. Nita Cahyani, M.Stat.

Consumer finance is a facility that Banks provide to their communities to meet
their needs. There's a lot of risk involved by the bank providing financing the most
frequent risk is caused by the forced customers. Therefore the study has the goal
of knowing whether the subscribers are worthy or not to be given consumer
finance and to know the classification results in consumer financing. In this study
using binary and Mars regression methods with some of the research variables
that are Consumer financing (Y), Bl checking (X1), work background (X2),
financing type (X3), family load (Xa), tenure (Xs), income (Xe), plafond (X7),
margin (Xs), dan DSR (Xo). As for the results of this study with binary regression
logistics methods obtained variables that affect consumer financing that is Bl
checking (X1) and get an 88% classification accuracy. Whereas using the MARS
method acquired variables that affect consumer financing that are DSR (Xo),
income (Xs), work background (X2), margin (Xg), plafond (X7) and Bl checking
(X1) and get an 92% classification accuracy.In this study the best methods are
those that have great classification accuracy, in this study the MARS method is
the best used in consumer financing classification at the BSI branch's bojonegoro
because it has a greater classification accuracy than the binary method of
regression.

Keywords : Classification, Consumer Financing, Binary Logistik, Multivariate

Adaptive Regression Spline.
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