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ABSTRACT

Prabowo, Angga. 2022. Grouping of subsidized fertilizers in bojonegoro district
using K-Means Clustering. Thesis, Department of Informatics Engineering,
Faculty of Science and Technology, Nahdlatul Ulama Sunan Giri University.
Main Supervisor Ucta Pradema Sanjaya, M.Kom and Assistant Supervisor
Roihatur Rohmah, M.Si

Keywords : Bojonegoro Regency, K-Means Clustering, Clustering, Subsidized
Fertilizer,

Subsidized fertilizer is a form of the government's commitment to increasing
agricultural productivity, increasing food production and sustainable food
security, now the price of fertilizer in Bojonegoro district is getting more
expensive, this encourages researchers to raise it as the title of the thesis. The
purpose of the K-Means Clustering method is to increase knowledge and
understanding of computer-based systems. The K-Means algorithm is an iterative
clustering algorithm that partitions datasets into a number of K Clusters that have
been set at the beginning. The K-Means algorithm is simple to implement and
execute, relatively fast, adaptable, commonly used in practice. From the problem
of clustering subsidized fertilizers in Bojonegoro Regency; it can be solved using
the -K-Means method. The K-Means algorithm can precisely group large
amounts of data. The determination of the central point (centroid) in the initial
process of the K-Means algorithm has a significant influence on the cluster yield.
Based on the research conducted, the authors tested the best cluster grouping
using the Davies Bouldin Index (DBI). It was found that the results of 3 clusters
were the best with a DBI value of 0.527 while 4 clusters with a DBI value of
0.649 and 5 clusters with a DBI value of 0.677. The smaller the resulting value in
the test, the better the result will be. Meanwhile, the Mean Square Error (MSE)
produced in fertilizer clustering is 0.588 and RMSE is 0.962.



ABSTRAK

Prabowo, Angga. 2022. Pengelompokan pupuk bersubsidi di kabupaten
bojonegoro menggunakan K-Means Clustering. Skripsi, Jurusan Teknik
Informatika Fakultas Sains dan Teknologi, Universitas Nahdlatul Ulama Sunan
Giri. Pembimbing Utama Ucta Pradema Sanjaya, M.Kom dan Pembimbing
Pendamping Roihatur Rohmah, M.Si

Kata Kunci : Kabupaten Bojonegoro, K-Means Clustering, Pengelompokan,
Pupuk Bersubsidi

Pupuk subsidi merupakan bentuk komitmen pemerintah dalam meningkatkan
produktivitas pertanian, meningkatkan produksi pangan serta ketahanan pangan
berkelanjutan, kini harga pupuk dikabupaten bojonegoro harganya semakin
mahal hal ini mendorong peneliti untuk mengangkat menjadi judul skripsi. Tujuan
dibuat aplikasi metode K-Means Clustering untuk pengelompokan pupuk
bersubsidi Meningkatkan pengetahuan dan pemahaman tentang system berbasis
computer. Algoritma K-Means merupakan algoritma pengelompokan iterative
yang melakukan partisi set data ke dalam sejumlah K Cluster yang sudah
ditetapkan di awal. Algoritma K-Means sederhana untuk diimplemtasikan dan
dijalankan, relative cepat, mudah beradaptasi, umum penggunaannya dalam
praktek. Dari permasalahan tentang klasterisasi pupuk bersubsidi di Kabupaten
Bojonegoro dapat diselesaikan mengguanakan metode ‘K-Means. Algoritma K-
Means dapat melakukan pengelompokan data dalam jumlah banyak secara tepat.
Penentuan titik pusat (centroid) pada proses awal-algoritma K-Means memiliki
pengaruh yang signifikan terhadap hasil Kkluster. berdasarkan penelitian yang
dilakukan, penulis menguji-pengelompokan cluster- terbaik-menggunakan Davies
Bouldin Index (DBI). Ditemukan hasil 3 cluster adalah yang terbaik dengan nilai
DBI sebesar 0.527 sedangkan 4 cluster dengan nilai DBI 0.649 dan 5 cluster
dengan nilai DBI 0.677. Semakin kecil nilai yang dihasilkan dalam pengujian
maka hasilnya akan semakin baik. Sedangkan Mean Square Error (MSE) yang
dihasilkan dalam klasterisasi pupuk adalah sebesar 0,588 dan RMSE sebesar
0,962.
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