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ABSTRACT

Agus Bima Saputra 2024. K-Means Algorithm for Clustering Open Unemployment
Rate (TPT) by Province in Indonesia. Thesis. Informatics Engineering Study
Program. Faculty of Science and Technology. Nahdlatul Ulama Sunan Giri
University. Main Supervisor Ucta Pradema Sanjaya, M.Kom and Assistant
Supervisor Ita Aristia Sa'ida, M.Pd.

Unemployment is one of the main problems faced by many countries, including
Indonesia. The Open Unemployment Rate (OER) is an important indicator used to
measure the amount of labor force that is not absorbed in the labor market. This
research aims to Cluster the provinces in Indonesia based on unemployment rate
and school enrollment rate, so as to provide a clearer picture of the distribution of
unemployment in different regions: The study identified three main Clusters:
Cluster 1: Provinces with high unemployment rates. Cluster 2: Provinces with a
medium unemployment rate. Cluster 3: Provinces with low unemployment rates.
Distribution: The Clustering results show that 13 provinces are included in Cluster
1, 18 provinces in Cluster 2, and 3 provinces in Cluster 3. This study found that the
K-Means algorithm is effective in Clustering provinces based on TPT and school
enrollment rates. The Clustering results show significant variation between
provinces, with some provinces having higher unemployment rates. and lower
school enrollment than others.This study successfully Clustered  Indonesian
provinces based on unemployment and school enrollment rates using the K-Means
algorithm. The Clustering results provide valuable insights into the distribution of
unemployment in Indonesia and can be used as a basis for more effective policy
making.

keywords : TPT, APS, Data Mining, Clustering, K-means Algorithm

viii



ABSTRAK

Agus Bima Saputra 2024. Algoritma K-Means Untuk Mengelompokkan Tingkat
Pengagguran Terbuka (TPT) Menurut Provinsi Di Indonesia. Skripsi. Program
Studi Teknik Informatika. Fakultas Sains dan Teknologi. Universitas Nahdlatul
Ulama Sunan Giri. Pembimbing Utama Ucta Pradema Sanjaya, M.Kom dan
Pembimbing Pendamping Ita Aristia Sa’ida, M.Pd.

Pengangguran merupakan salah satu masalah utama yang dihadapi oleh banyak
negara, termasuk Indonesia. Tingkat Pengangguran Terbuka (TPT) adalah indikator
penting yang digunakan untuk mengukur jumlah angkatan kerja yang tidak terserap
di pasar tenaga kerja. Penelitian ini bertujuan untuk mengelompokkan provinsi-
provinsi di Indonesia berdasarkan tingkat pengangguran dan angka partisipasi
sekolah, sehingga dapat memberikan gambaran yang lebih jelas tentang distribusi
pengangguran di berbagai wilayah.Cluster: Penelitian ini berhasil mengidentifikasi
tiga Cluster utama: Cluster 1: Provinsi dengan tingkat pengangguran tinggi. Cluster
2: Provinsi dengan tingkat pengangguran sedang. Cluster 3: Provinsi dengan tingkat
pengangguran rendah. Distribusi: Hasil Clustering menunjukkan bahwa 13 provinsi
termasuk dalam Cluster 1, 18 provinsi dalam Cluster 2, dan 3 provinsi dalam
Cluster 3.Penelitian ini menemukan bahwa algoritma K-Means efektif dalam
mengelompokkan provinsi berdasarkan TPT dan angka partisipasi sekolah (APS).
Hasil Clustering menunjukkan adanya variasi yang signifikan antar provinsi,
dengan beberapa provinsi memiliki tingkat pengangguran yang lebih tinggi dan
partisipasi sekolah yang lebih rendah dibandingkan provinsi lainnya.Penelitian ini
berhasil mengelompokkan provinsi-provinsi di Indonesia berdasarkan TPT dan
angka partisipasi sekolah menggunakan algoritma K-Means. Hasil Clustering
memberikan wawasan yang berharga mengenai distribusi pengangguran di
Indonesia dan dapat digunakan sebagai dasar dalam pengambilan kebijakan yang
lebih efektif.

kata kunci : TPT, APS, Data Mining, Clustering, Algoritma K-means
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