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ABSTRAK

Putri, W. A. 2024. Analisis Imbalance Multiclass Pada Klasifikasi Curah Hujan
Dengan Metode SMOTE Neural Network. Skripsi. Jurusan Statistika Fakultas Sains
dan Teknologi Universitas Nahdlatul Ulama Sunan Giri Bojonegoro. Pembimbing
Utama Nita Cahyani, M.Stat. dan Pembimbing Pendamping Nur Mahmudah,
M.Stat. Curah hujan memengaruhi aktifitas manusia, khususnya dalam bercocok
tanam maupun kehidupan sehari-hari. Oleh karena itu, sangat penting untuk
mengklasifikasikan curah hujan agar kita dapat memprediksi jumlah curah hujan
yang akan datang. Penelitian ini menggunakan metode Kklasifikasi Multilayer
perceptron (MLP), salah satu dari algoritma Neural Network. Dataset yang
diperoleh dari website BMKG- terjadi imbalance class sehingga perlu dilakukan
teknik oversampling SMOTE. Penelitian ini membandingkan performa MLP tanpa
SMOTE dan MLP dengan SMOTE. Berdasarkan hasil analisis, model terbaik yang
dihasilkan ketika menggunakan SMOTE, MLP tanpa SMOTE diperoleh nilai
akurasi 75%, senvitifity 40,34%, specificity 86,15% dan nilai AUC 63,25%
sedangkan MLP. dengan SMOTE diperoleh nilai akurasi 71,27%, sensitivity
71,14%, specificity 90,30% dan nilai AUC 80,72%. meskipun nilai akurasi
mengalami penurunan namun secara keseluruhan evaluasi mengalami peningkatan
terutama nilai AUC sehingga dapat disimpulkan bahwa teknik SMOTE mampu

mengatasi masalah imbalance class.

Kata kunci: curah hujan, klasifikasi, imbalance class, multilayer perceptron,
SMOTE
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ABSTRACT

Putri, W. A. 2024. Multiclass Imbalance Analysis in Rainfall Classification Using
the SMOTE Neural Network Method. Thesis. Department of Statistics, Science and
Technology, University Nahdlatul Ulama Sunan Giri Bojonegoro. Main Supervisor
Nita Cahyani, M.Stat. and Assistant Supervisor Nur Mahmudah, M.Stat. Rainfall
affects human activities, especially in farming and daily life. For that reason, it is
important to classify rainfall so we can predict the amount of rainfall to come. This
study in a multilayer perceptron (MLP) classification, one of an algorithm neural
network. Dataset obtained from bmkg website occurs imbalance class so it is
necessary to do oversampling technique SMOTE. This study compared the
performance of MLP without SMOTE and MLP with SMOTE. Based on analysis
results, MLP without SMOTE got accuracy value 75%, sensitivity 40,34%,
specificity 86,15% and AUC 63,25% while MLP with SMOTE acquired accuracy
value 71,27%, sensitivity 71,14%, specificity 90,30% and AUC 80,72%. Despite the
accuracy dropped but the whole evaluation AUC increased especially of technique
so that it can be concluded that SMOTE able to overcome the problems of

imbalance class.

Keywords: Rainfall, classifications, imbalance class, multilayer perceptron, smote
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