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ABSTRACT

Rahayu, Yuliana Fuji. 2023. Implementation of Data Mining for Disaster
Grouping and Association in Bojonegoro Regency. Thesis, Department of Statistics,
Faculty of Science and Technology, Nahdlatul Ulama Sunan Giri University. Main
Advisor Denny Nurdiansyah, M.Si. and Advisor Nita Cahyani, M.Stat. Disasters are
defined as a series of events or occurrences that can result in human suffering, property
loss, environmental damage, facilities and infrastructure and affect people's lives and
livelihoods. Based on data obtained from the Fire Department in Bojonegoro Regency and
BPBD of Bojonegoro Regency, throughout 2019 in Bojonegoro Regency there were 392
disasters with a total of 695 affected villages, 20,801 affected victims, and a total material
loss of Rp 15.44 billion. The impact of disasters can be reduced or can be minimized by
studying disaster events and patterns formed from disaster data, namely by doing data
mining such as mapping, clustering, and association rules. This research was conducted
with the aim of seeing the relationship between one disaster and another disaster to measure
how likely a disaster is to occur. Disaster events can be difficult to anticipate when there is
a lack of knowledge and understanding of disasters such as in Bojonegoro Regency in the
hope that disasters can be mare easily calculated in the future. The methods applied in this
research are mapping, clustering with the K-Means algorithm and Association Rule with
the Apriori algorithm. Secondary data obtained from the Regional Disaster Management
Agency of Bojonegoro Regency in the range of January 5, 2019 to January 18, 2023 with
8 types of disasters namely, House Fires, Extreme Weather, Landslides, Forest and Land
Fires, Overflow Floods, Flash Floods, Drought, and Other Events. The results of this study
showed that the K-Means model- divided the data into-5 groups of 28 sub-districts in
Bojonegoro Regency. Cluster 0 has 13 sub-district members, cluster 1 has only 1 sub-
district member, cluster 2 has 4 sub-district members, cluster 3 has 6 sub-district members,
cluster 4 has 4 sub-district members. The association analysis results obtained with a
minimum support of 10% and a minimum confidence of 50% resulted in four association
rules. The conclusion of this research shows that sub-districts that require more handling
are Ngasem and Bojoengoro sub-districts, from 4 association rules formed, the fourth rule
has the highest confidence value of 78.79% if there is a drought disaster, there will be a
forest and land fire disaster.

Keywords: Disaster, Mapping, K-Means, Association Rule
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ABSTRAK

Rahayu, Yuliana Fuji. 2023. Implementasi Data Mining Untuk
Pengelompokan dan Asosiasi Bencana Di Kabupaten Bojonegoro. Skripsi. Program
Studi Statistika Fakultas Sains dan Teknologi Universitas Nahdlatul Ulama Sunan Giri.
Pembimbing Utama Denny Nurdiansyah, M.Si. dan Pembimbing Pendamping Nita
Cahyani, M.Stat. Bencana didefinisikan sebagai rangkaian peristiwa atau kejadian yang
dapat mengakibatkan penderitaan manusia, kerugian harta benda, kerusakan lingkungan,
sarana dan prasarana serta mempengaruhi kehidupan dan penghidupan masyarakat.
Berdasarkan data yang diperoleh dari Dinas Pemadam Kebakaran di Kabupaten
Bojonegoro dan BPBD Kabupaten Bojonegoro, sepanjang tahun 2019 di Kabupaten
Bojonegoro terjadi bencana sebanyak 392 kejadian dengan jumlah desa terdampak
sebanyak 695 desa, korban terdampak 20.801 kepala keluarga (KK), dan total kerugian
material mencapai Rp 15.44 miliar. Dampak bencana dapat dikurangi atau dapat
diminimalkan dengan mempelajari kejadian bencana dan pola yang terbentuk dari data
bencana, yaitu dengan melakukan ‘penggalian data (data mining) seperti pemetaan,
pengelompokan, dan association rule. Penelitian ini dilakukan dengan tujuan untuk melihat
hubungan antara bencana satu dengan bencana lain mengukur seberapa mungkin bencana
terjadi. Kejadian bencana bisa sulit diantisipasi ketika kurangnya pengetahuan dan
pemahaman tentang bencana seperti di Kabupaten Bojonegoro dengan harapan bencana
dapat lebih mudah diperhitungkan kedepannya. Metode yang diterapkan dalam penelitian
ini adalah pemetaan, clustering dengan algoritma K-Means dan Association Rule dengan
algoritma Apriori. Data sekunder didapatkan dari Badan Penanggulangan Bencana Daerah
Kabupaten Bojonegoro dalam rentang 5 Januari 2019 sampai 18 Januari 2023 dengan 8
jenis bencana yaitu, Kebakaran Rumah, Cuaca Ekstrem, Tanah Longsor, Kebakaran Hutan
dan Lahan, Banjir Luapan, Banjir Bandang, Kekeringan, dan Kejadian Lain-lain. Hasil
kajian ini diketahui model K-Means membagi data menjadi 5 kelompok dari 28 Kecamatan
di Kabupaten Bojonegoro. Cluster 0-mempunyai anggota 13 kecamatan, cluster 1 hanya
mempunyai 1 anggota kecamatan, cluster 2 mempunyai anggota 4 kecamatan, cluster 3
mempunyai anggota 6 kecamatan, cluster 4 mempunyai_anggota 4 kecamatan. Hasil
analisis asosiasi yang didapatkan dengan minimum support 10% dan minimum confidence
50% menghasilkan empat aturan asosiasi. Kesimpulan dari penelitian ini menunjukan
kecamatan yang memerlukan penanganan lebih yaitu Kecamatan Ngasem dan Kecamatan
Bojoengoro, dari 4 aturan asosiasi yang terbentuk aturan ke-empat mempunyai nilai
confidence tertinggi yaitu 78.79% apabila terjadi bencana kekeringan maka akan terjadi
bencana kebakaran hutan dan lahan.

Kata Kunci: Bencana, Pemetaan, K-Means, Association Rule
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