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ABSTRAK

Heni Hestu Ningsih 2023. Sistem Prediksi Siswa Menggunakan Algoritma Naive
Bayes Classifier untuk pengajuan Beasiswa. Jurusan Teknik Informatika Universitas
Nahdlatul Ulama Sunan Giri. Pembimbing utama Zakki Alawi, S.Kom., M.M.
pendamping pembimbing Fetrika Anggraini M.Pd. SMA Negeri 1 Kedungadem
merupakan salah satu lembaga pendidikan jenjang menengah atas.Tersedianya data
yang tersimpan dalam suatu institusi merupakan sumber data yang dapat diolah
untuk mendapatkan informasi lebih dalam yang dapat digunakan untuk pengambilan
keputusan dan tindakan yang tepat dalam memecahkan suatu permasalahan. Suatu
instansi pendidikan memiliki berbagai data yang berhubungan dengan siswa, guru
dan lain sebagainya. Namun terkadang data tersebut tidak terkumpul atau tertata
dengan baik sehingga akan mengakibatkan lamanya proses pengumpulan data.
Permasalahan yang sering muncul di kalangan peserta didik adalah masih banyak
yang mementingkan kompetisi mata pelajaran produktif daripada mata pelajaran
adaptif serta proses pengajuan beasiswa prestasi yang masih mengalami kendala
dalam proses pengelompokan siswa-siswa yang layak untuk -mendapatkan beasiswa
karena proses penilaiaannya tidak selalu diputuskan berdasarkan perhitungan yang
pasti dan kriteria-kriteria yang telah ditetapkan. Tujuan dari penelitian ini untuk
melakukan prediksi prestasi siswa menggunakan algoritma naive bayes classifier dan
melakukan klasifikasi prediksi prestasi siswa untuk memutuskan siswa-siswa yang
akan diajukan beasiswa. Hasil pengujian algoritma naive bayes dengan perhitungan
manual dan system menunjukkan hasil prediksi akurat. Dari hasil pengujian metode
naive bayes classifier diperoleh presentase akurasi sebanyak 70% yang berarti
Penelitian ini berhasil mengimplementasikan algoritma naive bayes classifier untuk
penentuan pengajuan beasiswa prestasi SMA Negeri 1 Kedungadem dengan
menggunakan 315 data yang kemudian di lakukan proses spit data yakni ada 50 data
training dan 10 data testing.dari uji.kelayakan memperoleh hasil 569 dari 10
responden yang berarti system telah berjalan lancar.

Kata Kunci : Klasifikasi, Naive Bayes Classifier.
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ABSTRACT

Heni Hestu Ningsih 2023. Student Prediction System Using the Naive Bayes
Classifier Algorithm for Scholarship Applications. Department of Informatics
Engineering, Nahdlatul Ulama Sunan Giri University. Main supervisor: Zakki Alawi,
S.Kom., M.M. Assistant supervisor: Fetrika Anggraini, M.Pd. SMA Negeri 1
Kedungadem is one of the upper secondary education institutions. The availability of
data stored in an institution is a data source that can be processed to obtain deeper
information that can be used for decision-making and appropriate actions in solving
a problem. An educational institution has various data related to students, teachers,
and others. However, sometimes the data is not well collected or organized, resulting
in a lengthy data collection process. One of the problems that often arises among
students is that many prioritize competitive productive subjects over adaptive
subjects, as well as the process of applying for achievement scholarships, which still
face obstacles in grouping eligible students for scholarships because the assessment
process is not always based on precise calculations and predetermined criteria. The
purpose of this research is to predict student achievement using the Naive Bayes
Classifier algorithm and classify student achievement predictions to determine which
students will be recommended for scholarships. The testing results of the Naive Bayes
algorithm, both manually and using the system, showed accurate prediction results.
From the testing results of the Naive Bayes Classifier method, an accuracy
percentage of 70% was obtained, which means that this research successfully
implemented the Naive Bayes Classifier algorithm for determining achievement
scholarship applications at SMA Negeri 1 Kedungadem, using 315 data points with a
split of 50 training data and 10 testing data. The feasibility test obtained a score of
569 out of 10 respondents, indicating that the system has been running smoothly.

Keywords: Classification, Naive Bayes Classifier.
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